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摘　要：　对两个有关土地利用状况调查区域的高光谱和 Ｑｕｉｃｋｂｉｒｄ数据进行了数百次算法对比实验�最终确定
Ｓｙｍ4和Ｄｂ2是曲波变换中的最佳小波函数�提出两种基于曲波变换的高光谱遥感图像融合方法�即加权法和选择
法�获得了更精确的高光谱遥感融合影像。 在一个研究区域�通过对高光谱数据的子带分解、脊波变换、一定融合
以及它们的逆变换等曲波变换过程�表明融合的高光谱遥感影像能提供许多有利于土地类型划分和影像识别的精
确土地信息。 在另一个研究区域�除进行曲波变换外�还通过二次多项式计算实现了高光谱与 Ｑｕｉｃｋｂｉｒｄ数据遥感
影像匹配�最终从高光谱与Ｑｕｉｃｋｂｉｒｄ数据获得的遥感融合影像经目视及信息熵、相关系数等评价表明�曲波变换
融合图像优于小波变换融合图像�与Ｂｒｏｖｅｙ融合图像相近�但比 ＰＣＡ融合图像稍差。 客观和主观评价证实�曲波
变换的遥感融合方法能为高光谱遥感图像在土地利用状况调查提供更多更准确的信息。
关键词：　曲波变换�小波变换�高光谱遥感�土地利用调查
中图分类号：　ＴＰ79　　　文献标识码：　Ａ

1　引　言
遥感数据的融合是一种通过高级图像处理技

术来复合多源遥感影像技术�其目的是将单一传感
器的多波段信息或不同类型传感器所提供的信息

加以综合�消除多传感器信息之间可能存在的冗余
和矛盾�加以互补�降低其不确定性�减少模糊度�
以增强影像中心透明度�改善解译的精度、可靠性
以及使用率、以形成对目标的完整一致的信息描
述�并在以下几个方面显示明显的优越性 （李德仁
等�2003）：（1）锐化影像；（2）改善几何纠正精度；
（3）提高立体观测能力；（4）增加原单一数据源中不
清晰的那些特征；（5）互补的数据集用于改善分类
质量；（6）利用多时域数据进行变化检测；（7）实现
某一影像中丢失的信息用另一传感器影像数据来

替换；（8）克服目标提取与识别中数据不完整性等。
目前图像的融合法有小波变换融合、ＨＩＳ融合法、
ＫＬ融合法、高通滤波融合法、金字塔变换融合法、
样条变换融合法等。

小波多分辨率分析的思想和方法具有多尺度

几何分析特点以及良好的空域和频域的局域性�在
图像融合领域得到了广泛的应用。但是�小波多分
辨率分析的优势在于反映信号的点奇异性�即反映
奇异点的位置和特征�并不能充分利用图像本身的
几何特征�不是最优的或者是说是 “最稀疏 ”的函数
表示方法。Ｃａｎｄｅｓ和 Ｄｏｎｏｈｏ于1998—1999年建
立了一种特别适合表示各向异性奇异性的多尺度

方法———脊波 （Ｒｉｄｇｅｌｅｔ）变换 （Ｃａｎｄｅｓｅｔａｌ．�1998�
1999�2005）。与小波变换不同�除了有尺度和位移
参量外�脊波变换还增加了一个方向参量�因此具
有更好的方向辨识能力�脊波变换相对小波变换可
以获得更高的精度。曲波 （Ｃｕｒｖｅｗａｖｅ）变换是在单
尺度或局部脊波变换的基础上用来描述具有曲线

型奇异边界的对象�它综合了脊波擅长表示直线特
征和小波适于表现点状特征的优点�充分利用了多
尺度分析的优势�使图像处理问题得到好的结果
（李晖晖等�2007）。本文提出了基于 Ｃｕｒｖｅｌｅｔ的高
光谱遥感图像融合�利用Ｃｕｒｖｅｌｅｔ对遥感图像几何
特征更优的表达能力�为高光谱遥感图像在土地利
用中土地类型的划分及影像目标判别获得更多更

准确的信息提供一种方法。
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2　曲波变换
曲波变换 （Ｃｕｒｖｅｌｅｔ）是在单尺度或局部脊波变

换的基础上用来描述具有曲线型奇异边界的对象。
脊波变换的核心指定方向投影变换即Ｒａｄｏｎ变换�
首先介绍二维脊波变换和Ｒａｄｏｎ变换�然后再引出
二维曲波变换。
2．1　脊波变换

根据Ｃａｎｄｅｓ（1998）对脊波变换进行如下定义。
定义1　考虑ｄ维 （ｄ≥2）空间�设函数ψ：Ｒ→

Ｒ�满足条件：∫φ（ｔ）ｄｔ＝0�及容许条件：
Ｋψ ＝∫ψ^（ω） 2ω ｄ ｄω＜∞ （1）

那么�对于参数集γ＝（ａ�ｕ�ｂ）�定义Ｒｄ→Ｒ函数：
ψγ（ｘ） ＝ａ－

12ψ（ｕｘ－ｂ
ａ
） （2）

则称ψγ为由容许条件 （1）生成的Ｒｉｄｇｅｌｅｔ函数。其
中�ａ称为Ｒｉｄｇｅｌｅｔ的尺度参数�ｕ表示方向�ｂ为位
置参数。

定义2　考虑二维空间�令ｕ＝（ｃｏｓθ�ｓｉｎθ）�ｘ
＝ （ｘ1�ｘ2）时�则Ｒｉｄｇｅｌｅｔ函数为：

ψａ�ｂ�θ（ｘ） ＝ａ
－12ψ（ｘ1ｃｏｓθ＋ｘ2ｓｉｎθ－ｂ

ａ
） （3）

式中�ψ（ｘ）为一维Ｗａｖｅｌｅｔ函数�称变换：

ＣＲＴｆ（ａ�ｂ�θ） ＝∫Ｒ2ψ-（ａ�ｂ�θ） （ｘ）ｆ（ｘ）ｄｘ （4）
为ｆ（ｘ）在Ｒ2上的连续Ｒｉｄｇｅｌｅｔ变换。
定义3　设ｆ（ｘ1�ｘ2）∈Ｌ2（Ｒ2）�称变换：

Ｒｆ（θ�ｔ） ＝∫Ｒ2ｆ（ｘ1�ｘ2）δ（ｘ1ｃｏｓθ＋ｘ2ｓｉｎθ－ｔ）ｄｘ1ｄｘ2
（5）

为ｆ在Ｒ2上的连续Ｒａｄｏｎ变换。
在二维空间中�Ｒｉｄｇｅｌｅｔ变换和 Ｒａｄｏｎ变换的

关系密切�而 Ｒｉｄｇｅｌｅｔ变换与 Ｗａｖｅｌｅｔ变换 （Ｃａｎｄｅｓ
ｅｔａｌ．�2002）通过Ｒａｄｏｎ变换相联系�即有：

ＣＲＴｆ（ａ�ｂ�θ） ＝∫Ｒ2ψａ�ｂ（ｔ）Ｒｆ（θ�ｔ）ｄｔ （6）
式中�ψａ�ｂ（ｘ） ＝ａ

－12ψ（（ｘ－ｂ）／ａ）�因此可以说�
Ｒｉｄｇｅｌｅｔ变换是 Ｒａｄｏｎ变换域上的一维 Ｗａｖｅｌｅｔ

变换。
由Ｒ2上的连续Ｒｉｄｇｅｌｅｔ变换定义式 （4）�可以

推出其重构公式如下 （Ｃａｎｄｅｓ�1998）：
ｆ（ｘ） ＝ｃψ∫ＣＲＴｆ（ａ�ｂ�θ）ψａ�ｂ�θ（ｘ）ｄａ×ｄｂ×ｄθａ3

（7）
式中�ｃψ ＝14πＫ

－1
ψ。

2．2　有限Ｒａｄｏｎ变换

由于 Ｒｉｄｇｅｌｅｔ变换用到的是 Ｒａｄｏｎ切片上的

Ｗａｖｅｌｅｔ变换�离散Ｒｉｄｇｅｌｅｔ变换实现的关键在于离
散Ｒａｄｏｎ的实现�焦李成等 （2005）提出一种基于有
限Ｒａｄｏｎ变换的Ｒｉｄｇｅｌｅｔ变换。

设集合Ｚｐ＝｛0�1�…�ｐ－1｝�其中ｐ是一个素
数�Ｚｐ是通过模ｐ生成的一个有限区域。定义离散图
像ｆ在有限网格Ｚ2ｐ上的有限Ｒａｄｏｎ变换 （ＦＲＡＴ）为：

ｒ（ｋ�ｌ） ＝ＦＲＡＴｆ（ｋ�ｌ） ＝1
ｐ
∑
（ｉ�ｊ）∈Ｌｋ�ｌ

ｆ（ｉ�ｊ） （8）
式中�Ｌｋ�ｌ代表网格Ｚ2ｐ上所组成的以ｋ为斜率�以ｌ
为截距的直线 （当ｋ＝ｐ时�代表斜率无限大或垂直
的直线 ）上的点集合。还可以这样定义：

Ｌｋ�ｌ＝｛（ｉ�ｊ）：ｊ＝ｋｉ＋ｌ（ｍｏｄｐ）�ｉ∈Ｚｐ｝�0≤ｋ
＜ｐ�并且

Ｌｐ�ｌ＝｛（ｉ�ｊ）：ｊ∈Ｚｐ｝ （9）
以上定义了有限网格Ｚ2ｐ上共有ｐ（ｐ＋1）条直线�

每条直线有ｐ个点�对于任意给定的方向都存在ｐ条相
互平行的直线�这些直线完全覆盖了Ｚ2ｐ平面�即：

∑ｐ－1
ｔ＝0
ｒ（ｋ�ｌ） ＝1

ｐ
∑
（ｉ�ｊ）∈Ｚ2ｐ

ｆ（ｉ�ｊ） ＝0 （10）
有限Ｒａｄｏｎ变换是可逆的。有限Ｒａｄｏｎ反变换

是通过有限反投影算子�其定义为：
ＦＢＰｒ（ｉ�ｊ） ＝1

ｐ
∑
（ｋ�ｌ）∈ｐｉ�ｊ

ｒ（ｋ�ｌ） （ｉ�ｊ）∈Ｚ2Ｐ
（11）

Ｐｉ�ｊ表示经过 （ｉ�ｊ）的所有 ｐ＋1条直线�将式
（8）代入式 （11）即有：

ＦＢＰｒ（ｉ�ｊ） ＝1
ｐ
∑
（ｋ�ｌ）∈ｐｉ�ｊ∑（ｉ′�ｊ′）∈Ｌｋ�ｌｆ［ｉ′�ｊ′］ ＝

1
ｐ
（ ∑
（ｉ′�ｊ′）∈Ｚ2Ｐ

ｆ［ｉ′�ｊ′］ ＋ｐｆ［ｉ�ｊ］ ） ＝ｆ［ｉ�ｊ］ （12）

2．3　曲波变换的实现

脊波变换一般要对整个区域作均匀分割�分别
在各个子区域上实现�这样才能达到好的结果�所
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以�脊波变换又称单尺度脊波分析或局部脊波变
换�曲波变换先对信号作小波变换将其分解为一系
列不同尺度的子带信号�然后对每个子带在作局部
脊波变换�局部脊波变换中子块的大小可以因尺度
变化而互不相同。曲波变换实际上是多尺度的局
部脊波变换。

曲波变换高光谱遥感图像融合实现过程如下

（王振飞�2007）：
子带分解　通过将原图像作小波变换分解成

多个子带分量；
脊波分析　根据具体需要�对子带进行脊波

变换；
图像融合　对子带变换结果�根据一定规则进

行融合；
脊波逆变换　脊波逆变换得到新的子图像；
子带重构　新的子图像重构得到融合图像。

3　图像融合方法及评价
3．1　图像融合方法 （魏业真�2006）
3．1．1　加权法

设Ａ�Ｂ分别为两幅同分辨率不同波段的高光
谱原始图像。地物Ｓ1在Ａ图上清晰在Ｂ上模糊而地
物Ｓ2在Ａ上模糊在Ｂ图上清晰�为使地物Ｓ1、地物
Ｓ2可得到可判别影像�Ｆ为融合的图像�采用下式
计算：

ＲＬＦ（ｉ�ｊ） ＝αＲＬＡ（ｉ�ｊ） ＋（1－α）ＲＬＢ（ｉ�ｊ） （13）
ＲＨＦ（ｉ�ｊ） ＝

ＲＨＡ 当 ＲＨＡ（ｉ�ｊ） ≥ ＲＨＢ（ｉ�ｊ） 时

ＲＨＢ 其他　　　　　　　　　　

（14）
式中�ＲＬＸ（ｉ�ｊ）�ＲＨＸ（ｉ�ｊ）（Ｘ∈ （Ｆ�Ａ�Ｂ））分别表示图
像Ｘ低、高小波分量对应的局部脊波变换系数�α∈
［0　1］为加权因子。
加权法适合相同或相近分辨率之间的融合�这

种方法根据原图像各自特征点及融合需要�分别对
原图像评价 （如方差、梯度 ）�确定原图像在融合时
的权系数。这种方法优点根据原图像某个或某些特
征大小来确定各个原图像在融合图像中占的比例�
融合效果能按人们的思维方式来进行。但对原图像
的评价方法还有待提高。
3．1．2　选择法

设Ａ为高分辨率遥感影像�Ｂ为低分辨率高光

谱原始图像�Ｆ为融合的图像�为了使融合图像边缘
清晰可见�可采用下式计算：

ＲＦ（ｉ�ｊ） ＝ＲＨＡ（ｉ�ｊ）⨂ＲＬＢ（ｉ�ｊ） （15）
式中�ＲＨＡ（ｉ�ｊ）为Ａ图高频系数�ＲＬＢ（ｉ�ｊ）为Ｂ图低频
系数�⨂为融合符号。选择法适合不同分辨率图像
之间的融合�这种方法有助于确保两幅图像的显著
特点�即高分辨率的边缘特性和低分辨率的综合特
性。融合图像比低分辨率影像清晰许多�又能将高
分辨率图像多层次信息进行综合。但融合影像舍弃
了低分辨率遥感图像的高频信息和高分辨率遥感

图像的低频信息�融合影像细节比高分辨率影像原
图像差一些。
3．2　融合结果的评价方法

融合结果的评价分主观评价和客观评价。主观
性优点是直接、简单、灵活�可根据图像间的对比做
出定性评价�主观评价可按优秀、良好、可用、刚可
看、差和不能用等6级。融合图像通过目视解译在土
地利用中土地类型的划分及影像解译�只要达到土
地利用类型可以划分�能达到目视判读即可。客观
评价是通过计算能表征图像信息有效特征值。对遥
感影像评价通常有均值、方差、平均梯度、信息熵、
交叉熵、扭曲程度、偏差指数、相关系数等�为了客
观定量评价融合效果�对融合图像特征值应综合考
虑空间细节信息的增强域光谱信息�可以用信息熵
和相关系数评价融合影像。
3．2．1　图像信息熵

图像信息熵是衡量图像信息丰富的一个重要

指标�信源集合｛ａｉ：ｉ∈ ［1　Ｎ］｝根据Ｓｈａｎｎｏｎ信息
论的原理�图像信息熵定义为：

Ｈ＝－∑Ｎ
ｉ＝1
ｐ（ａｉ）ｌｏｇ10（ｐ（ａｉ）） （16）

式中ｐ（ａｉ）为ａｉ的频度�它等于图像中ａｉ像素个数
与图像总像素个数的比。通过对图像信息熵的比较
可以对比出图像的细节表现能力。若熵值越大�表
明图像包含信息越丰富。
3．2．2　图像的相关系数

图像的相关系数反映了两幅图像的相关程度

（曹建农等�2005）。通过比较融合前后的图像相关
系数可以看出多光谱图像的光谱信息改变程度。对
于融合前后大小为 Ｍ×Ｎ的 Ａ�Ｂ图像相关系数
定义为：
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Ｒ＝
∑Ｍ
ｉ＝1∑

Ｎ

ｊ＝1
（Ａ（ｉ�ｊ） －Ａ）（Ｂ（ｉ�ｊ） －Ｂ）

　
　∑
Ｍ

ｉ＝1∑
Ｎ

ｊ＝1
（Ａ－Ａ）2 　

　∑
Ｍ

ｉ＝1∑
Ｎ

ｊ＝1
（Ｂ－Ｂ）2

（17）
式中-Ａ�-Ｂ分别为融合前图像 Ａ（ｉ�ｊ）�融合后图像
Ｂ（ｉ�ｊ）的平均灰度值。相关系数Ｒ∈ ［0 1］�相关
系数越大两个图像相似程度越接近�相关系数越小
两个图像相似程度越差。

4　实验与评价
4．1　实验1
　　为了更好地获取土地利用信息�选取延安某地
高光谱数据�图像大小为457×325�根据加权法进行
融合。使用小波函数为ｓｙｍ4�进行3级分解�采用传
统的小波融合方法与曲波融合算法�图1为实验区实
际调查资料�该区域有混合菜地、道路、果园、旱地、水
系、苗圃、玉米、藤条�其中苗圃的地面覆盖率为
10％�玉米的地面覆盖率为100％。图2—图5分别
为高光谱的8波段、21波段的原图以及小波融合图
像和曲波融合图像�图像评价采用主观评价如表1。

图1　实验区实际调查资料
Ｆｉｇ．1　Ｔｈｅｉｎｖｅｓｔｉｇａｔｉｎｇｏｎｔｈｅｓｐｏｔｉｎｐｌｏｔｏｆｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔ

图2　8波段影像
Ｆｉｇ．2　8ｂａｎｄｉｍａｇｅ

　　

图3　21波段影像
Ｆｉｇ．3　21ｂａｎｄｉｍａｇｅ

图4　小波融合图像
Ｆｉｇ．4　Ｗａｖｅｌｅｔｉｍａｇｅｆｕｓｅｄ

　　

图5　曲波融合图像
Ｆｉｇ．5　Ｃｕｒｖｅｌｅｔｉｍａｇｅｆｕｓｅｄ

表1　小波算法与脊波算法融合影像地物判别评价表
Ｔａｂｌｅ1　ＯｂｊｅｃｔＥｖａｌｕａｔｅｄｏｆｉｍａｇｅｆｕｓｅｄｂｙｗａｖｅｌｅｔ

ａｎｄｃｕｒｖｅｌｅｔａｌｇｏｒｉｔｈｍ

图像
土地
类型

8波段 21波段 小波融

合图像

曲波融

合图像

混合菜地 可用 可用 可用 可用

道路
①差
③可看

①良好
③差

①可看
③可看

①良好
③稍可看

果 园 （桃
园、梨园 ）

边界清楚

可看

边界模

糊差
边界可看 边界可看

旱 地 （裸
地 ） 良好 良好 可用 可用

水 系 （池
塘、河流 ）

河流可看

池塘可用

河流可用

池塘可看

河流可看

池塘可看

河流可用

池塘可看

苗圃10％ 良好 可用 良好 良好

玉米100％ 良好 刚可看 可看 可看

藤条 （宁条
灌木 ） 差 差 刚可看 刚可看
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从单张融合影像上看效果不是很明显�通过影

像放大详细解译区分�曲波融合方法比小波融合方
法获取融合图像较好。道路、河流、线性地物融合
效果较为明显�如①道路在8波段左下段根本无法
判断�但①道路在21波段清晰为良好�③道路与②
河岸在8波段是清晰�但在21波段模糊。通过融
合�曲波融合影像中的①道路、③道路、②河岸影像
效果比小波融合效果好。
4．2　实验2

本文使用了高光谱影像与 ＱｕｉｃｋＢｉｒｄ全色高分

辨率影像进行了融合�尺寸大小280×280实验影
像。高光谱影像和 ＱｕｉｃｋＢｉｒｄ影像的空间分辨率分

别为30ｍ与0．6ｍ。由于高光谱数据有 220个波
段�其中光谱信息非常丰富�本次选择13�102�151
高光谱波段�在对其进行图像融合要求是在提高空
间分辨率的同时还要尽可能地保持其原有的高光

谱信息。所以选用融合方法为选择法�取ＱｕｉｃｋＢｉｒｄ
全色影像分解的高频信息与高光谱13�102�151波
段分解的低频信息融合�使用小波函数为Ｄｂ2�进行
5级分解。采用传统的小波融合方法与曲波融合方
法�为能更好表示出融合效果�分别对原图像的13�
102�151波段和融合图像对应波段用 ＲＧＢ彩色表
示�如图7—图9所示。同时与传统 （ＰＣＡ）融合方
法和Ｂｒｏｖｅｙ融合方法进行对比�如图10、图11。评
价结果对比表2所示。

图6　ＱｕｉｃｋＢｉｒｄ-全波段数据
Ｆｉｇ．6　ＱｕｉｃｋＢｉｒｄ-ｐａｎｉｍａｇｅ

　　

图7　高光谱图像ＲＧＢ（13102151）
Ｆｉｇ．7　ＨｙｐｅｒｉｏｎｉｍａｇｅｏｆＲＧＢ（13102151）

　　

图8　小波融合图像
Ｆｉｇ．8　ＷａｖｅｌｅｔｉｍａｇｅｆｕｓｅｄｏｆＲＧＢ

图9　曲波融合图像
Ｆｉｇ．9　ＣｕｒｖｅｌｅｔｉｍａｇｅｆｕｓｅｄｏｆＲＧＢ

　　

图10　Ｂｒｏｖｅｙ融合影像
Ｆｉｇ．10　Ｂｒｏｖｅｙｉｍａｇｅｆｕｓｅｄ

　　

图11　ＰＣＡ融合影像
Ｆｉｇ．11　ＰＣＡｉｍａｇｅｆｕｓｅｄ

　　曲波变换图像融合方法、小波变换图像融合
方法、ＰＣＡ图像融合方法和 Ｂｒｏｖｅｙ图像融合方法
的融合图像与高光谱原图影像对比�融合图像视
觉效果大大改变�细节比原图像丰富了许多。基
于曲波变换融合图像视觉上比小波变换融合图

像边缘线明显增强。基于曲波变换图像融合方
法与传统的 ＰＣＡ融合方法和 Ｂｒｏｖｅｙ融合方法进

行对比�融合图像细节比较接近�但曲波变换方
法融合图像比传统方法融合图像包含较多高光

谱信息。
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表2　4种融合结果图像的统计参数比较

Ｔａｂｌｅ2　Ｓｔａｔｉｓｔｉｃａｌｄａｔａｏｆｆｕｓｅｄｉｍａｇｅｓｆｏｕｒｆｕｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓ

统计参数

图 像

对应高光

谱波段

与全色波

段的相关

系数

与原始高

光谱波段

相关系数

熵

ＱｕｉｃｋＢｉｒｄ

全色图像
— — — 1．2517

小波融合

图像

13 0．7951 0．6274 1．0132
102 0．8327 0．6857 1．0905
151 0．8206 0．6021 1．0366

曲波融合

图像

13 0．6784 0．6194 1．0298
102 0．7424 0．6358 1．0921
151 0．7067 0．6001 1．0408

Ｂｒｏｖｅｙ

融合图像

13 0．4673 0．3310 1．0947
102 0．8262 0．5707 1．1084
151 0．5078 0．4478 1．0989

ＰＣＡ

融合图像

13 0．7545 0．0898 1．9744
102 0．8732 0．4581 2．0096
151 0．8246 0．1693 1．9657

从表2的4种融合图像的统计参数看�相关系
数最大的是0．8732为ＰＣＡ融合图像的102波段与
高分辨率图像�最小相关系数是0．0989为ＰＣＡ融
合图像的13波段与原高光谱13波段。熵值最大的
是2．0096为 ＰＣＡ融合图像的 102波段�最小的
1．0132为小波融合图像13波段。融合图像整体平
均熵 ＰＣＡ融合图像为1．9832、Ｂｒｏｖｅｙ融合图像为
1．1007、曲波融合图像为1．0542和小波融合图像为
1．0468。融合图像整体平均相关系数：小波融合图
像为0．7273�曲波融合图像为0．6638�ＰＣＡ融合图
像0．5282�Ｂｒｏｖｅｙ融合图像0．5251。ＰＣＡ融合图
像信息量最丰富�Ｂｒｏｖｅｙ融合图像与原图像相关性
最差。曲波融合图像的相关系数略低于小波融合
影像�说明曲波融合图像与原图像有较大的变化�
信息量改变较多。曲波融合算法图像的熵也强于
小波融合算法图像熵�说明曲波融合图像信息量比
小波融合图像信息量丰富。

5　结　论
曲波变换充分发挥了脊波方向辨识的能力�对

曲线型奇异边界特征能擅长的表示�加上小波适于
表现点状特征的优点�可以充分利用多尺度分析的
优势�使得曲波变换融合方法比小波变换融合方法

的图像效果清晰。
为了能证明曲波变换在融合中的效果�实验1中

将小波融合与曲波融合进行对比�从两幅单影像融合
上看效果并不明显�只是曲波变换融合影像中道路、水
系的影像效果比小波变换融合影像效果稍好�但这正
体现了曲波变换对线性地物的融合效果的优势。为了
能更好地显示曲波效果和发挥高光谱的高维立体遥感

影像的优势�本文进行了实验2�选取具有代表性3个
高光谱波段与高分辨率的ＱｕｉｃｋＢｉｒｄ全色影像数据进

行融合�将其合成彩色图像 （ＲＧＢ）�这样加大了融合图
像之间的差别�融合图像的视觉效果的差异变得更加
明显。曲波变换融合的图像与传统的ＰＣＡ融合图像
相比�信息量虽然较少�但与原高光谱图像的相关系数
较大�较好的保留高光谱影像的特征�与Ｂｒｏｖｅｙ融合图
像比�它们的效果十分接近�与小波融合图像相比�无
论从信息量还是从视觉效果来看�曲波方法的融合图
像比小波方法的融合图像要好得多。

曲波变换对高光谱影像进行图像融合有较好的效

果�不仅保留高光谱影像的光谱信息�而且也提高了融
合图像的空间信息�为遥感图像提高清晰度、可靠性和
在土地利用中信息解译度提供了有力支持。
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